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BAB 5
KESIMPULAN DAN SARAN

5.1 Kesimpulan
Berdasarkan pembahasan dalam penelitian ini maka dapat diambil kesimpulan
sebagai berikut:

1.

Dari hasil analisa diperoleh akurasi penggunaan Artificial Neural Network
untuk menganalisa bobot pekerjaan pada Rencana Anggaran Biaya di proyek
pembangunan Dinas Kabupaten Trenggalek diperoleh nilai terbaik dengan
regresi sebesar 99,83% dan tingkat akurasi MMRE sebesar 9.30% pada
skenario 3 (Tabel 4.5.3). Nilai akurasi ini tergolong baik menurut klasifikasi
AACE (Association for the Advancement of Computing in Education)
(Tabel 2.2)

Bobot pekerjaan yang menjadi bentuk umum dari Rencana Anggaran Biaya
pada proyek studi kasus Gedung Dinas Pemerintah Kabupaten Trenggalek
adalah yang memiliki tingkat error terkecil pada skenario 3 yang terdapat pada
proyek 1 (Tabel 4.5.3) sebesar 0,44%. Dengan proporsional bobot pekerjaan
persiapan (0,32%), pekerjaan tanah (2,71%), pekerjaan pasangan & plesteran
(18,5%), pekerjaan beton (38,94%), penutup lantai dan dinding (15,03%),
pekerjaan pintu & jendela (4,74%), pekerjaan atap (19,77%), pekerjaan
pengecatan (0,82%), pekerjaan kelistrikan (2,04%). (Tabel 4.1)

5.2 Saran
Pada penelitian ini dapat diberikan saran sebagai berikut:

1.

2.

Penggunaan format RAB yang sama akan memudahkan dalam mendesain
bentuk variabel untuk input ke dalam aplikasi matlab.

Pemilihan jenis data yang typical dan jumlah data yang lebih banyak akan
menghasilkan akurasi yang tinggi dari hasil analisa.

Penggunaan komputer dengan spesifikasi yang direkomendasikan oleh
software matlab akan memberikan Kkinerja yang maksimal dalam
menganalisa data.

Perlu penelitian lebih lanjut mengenai bobot pekerjaan untuk jenis proyek
yang lain, dengan pertimbangan banyaknya variasi jenis proyek di tiap
daerah.
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