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ABSTRAK

Nama : Muhammad Rizal Dwi Yulianto
Program Studi : S-1 Informatika
Judul : KLASIFIKASI SINYAL SEISMIK DENGAN MENGGUNA-

KAN SHORT-TERM AVERAGE/LONG-TERM AVERAGE
(STA/LTA) DAN SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM)

Deteksi dini gempa bumi merupakan hal yang penting untuk dilakukan, terutama di
wilayah-wilayah yang rentan terhadap aktivitas seismik, seperti gunung berapi.
Penelitian tentang deteksi dini gempa bumi telah berkembang pesat, namun sebagian
besar penelitian tersebut terfokus pada satu metode analisis tertentu. Oleh sebab itu,
penelitian ini dilakukan untuk mengombinasikan dua metode, STA/LTA dan SVM,
dalam konteks klasifikasi sinyal seismik, khususnya yang berasal dari gunung berapi.
Tujuan penelitian ini untuk algoritma Short-Term Average/Long-Term Average
(STA/LTA) dalam mengolah data sinyal seismic dan algoritma Support Vector
Machine (SVM) dalam mengklasifikasikan sinyal seismic. Langkah-langkah
metodologi melibatkan pengumpulan data seismik dari gunung berapi di Indonesia,
pemrosesan data, dan pembagian data menjadi set pelatihan dan pengujian.
Implementasi metode SVM dilakukan pada kedua set data, dengan evaluasi dan hasil
klasifikasi. Diharapkan penelitian ini dapat memberikan kontribusi signifikan
terhadap pengembangan sistem deteksi dini yang lebih canggih dan teruji
keandalannya. Pemahaman yang lebih baik terhadap fenomena seismik diharapkan
dapat membimbing perkembangan teknologi yang mampu mengidentifikasi dan
mengklasifikasikan sinyal seismik dengan tingkat akurasi yang tinggi.

Kata Kunci : deteksi seismic, gunung berapi, STA/LTA, SVM.
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ABSTRACT

Name : Muhammad Rizal Dwi Yulianto
Department : S-1 Informatika
Title : CLASSIFICATION OF SEISMIC SIGNALS USING SHORT-

TERM AVERAGE/LONG-TERM AVERAGE (STA/LTA) AND
SUPPORT VECTOR MACHINE (SVM)

Early detection of earthquakes is important, especially in areas that are vulnerable to
seismic activity, such as volcanoes. Research on early earthquake detection has grown
rapidly, but most of this research has focused on one particular analysis method.
Therefore, this research was conducted to combine two methods, STA/LTA and SVM,
in the context of seismic signal classification, especially those originating from
volcanoes. The aim of this research is the Short-Term Average/Long-Term Average
(STA/LTA) algorithm in processing seismic signal data and the Support Vector
Machine (SVM) algorithm in classifying seismic signals. The methodological steps
involve collecting seismic data from volcanoes in Indonesia, processing the data, and
dividing the data into training and test sets. The implementation of the SVM method
was carried out on both data sets, with evaluation and classification results. It is
hoped that this research can make a significant contribution to the development of an
early detection system that is more sophisticated and has proven its reliability. It is
hoped that a better understanding of seismic phenomena can guide the development
of technology capable of identifying and classifying seismic signals with a high degree
of accuracy.

Keywords : seismic detection, volcano, STA/LTA, SVM.
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